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Experience Al — Terimler sozlligii

Bu sozliikte Experience Al Dersleri ve sonrasinda kullanilan yapay zeka (Al) ve makine
ogrenimine (ML) iligkin temel terimler agiklanmaktadir.

Sozlige gegin

Bu agiklamalari basta 6gretmenler ve egitimciler olmak tizere geng kitleyi g6z oniinde
bulundurarak tasarladik. Bu sozlikle, teknik bilginizin yani sira bu temel terimlerle ilgili
bilginizi gliclendirmenize de destek olmayi amagliyoruz.

Kelime haznesi, egitim ve 6gretimin dnemli bir pargasidir. Kelime haznesini dogru kullanmak
ogrencilerin anlayislarini gelistirmelerine destek olurken, tutarsiz kullanimi 6grencilerin
ogrenmelerini engelleyebilecek alternatif kavramlara (kavram yanilgilari) yol agabilir. Bu konu
hakkinda Pedaqoji Alternatif Kavramlarla ilgili Hizli Okuma bolimimuzi okuyarak daha
fazla bilgi edinebilirsiniz. Ogretmenin dogru ve teknik kelimeleri diizenli ve tutarh bir sekilde
kullanmasi 6grencilerin kavramsal anlayisini desteklemektedir.

Aciklamalari yazmamiza yardimci olmasi igin "semantik dalgalar" teorisini kullandik. Her
aciklama ayni G¢ bolumli yapiyi takip etmektedir: ilk bolim terimin daha soyut bir
aciklamasidir, ikinci bolim yaygin bir 6rnek kullanarak terimin anlamini ortaya ¢ikarir ve
dclinci bolim, kelime haznesiyle tekrar baglanti kurmak igin 6rnekte agiklananlari daha
soyut terimlerle acgiklar. Bu konu hakkinda daha fazla bilgi Pedagoji Semantik dalgalarla ilgili
hizli okuma bdélimimizde yer almaktadir.

Bu, so6zligin 1. Stirimudur. Bu sozlik, Experience Al Derslerinin gelisimine paralel olarak
eklenecek, revize edilecek ve giincellenecektir.


http://experience-ai.org
http://the-cc.io/qr19
http://the-cc.io/qr06
http://the-cc.io/qr06
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Bilgisayarl goriintileme

Bilgisayarl goriintlileme, dijital goriintiilerden veya videolardan elde edilen bilgileri islemek igin
tasarlanmig sistemlere iligkin galigmadir. Bilgisayarli goriintiileme uygulama ornekleri arasinda yiiz
tanima, tibbi gortiintiileme ve video pargalari yer almaktadir. S6zgelimi, siiriiclisiiz araglarin
tasariminda nesnelere garpmayi tespit etmek ve énlemek igin bilgisayarl goriintiileme
kullanilmaktadir. Bilgisayarli goriintiileme sistemleri goriintii ve video verilerindeki ériintileri
tanimlamak igin gogu zaman makine 6grenimi modellerini kullanir. Dijital goriintiilerden ve



videolardan elde edilen bilgilerin bir problemin ¢éziimiinde kullanilabilecegi noktalarda bilgisayarl
goriintiileme sistemleri fayda saglar.

Denetimli 6grenme

Denetimli 6grenme, makine 6grenimi (ML) modellerini egitmek icin kullanilan bir yaklagimdir.
Denetimli 6grenme yaklasimlarinda, ilgili bilgiye sahip kisiler tarafindan etiketlenmis ¢ok sayida veri
kullanilir. Denetimli 6grenmenin bir tiir siniflandirmadir. Vahsi dogadaki kaplanlarin tanimlanmasi,
siniflandirma sorununa 6rnek olarak verilebilir. Veriler, kaplan igerenler gibi etiketlenen birgok
resimden olusuyor.

Etiketli gorintilerle editilen makine 6grenimi modeli bu goriintiilerde bir kaplan olup olmadigini
tahmin eder. Resimlerin dogru sekilde etiketlenmesi, gelistiricinin modelin tahminlerinin ne dlgilide
dogru oldugunu bilmesini ve modelin egitimini uyarlamasini saglar. Bunu takiben, makine 6§renimi
modeli tamamen yeni goriintiilerde bir kaplan olup olmadigini tahmin etmek igin kullanilabilir.
Denetimli 6grenme yaklasimlari, dogru tahminlerde bulunmak igin yeterli sayida dogru etiketlenmis
veriye sahip olunmasina baghdir.

Denetimsiz 6grenme

Denetimsiz 6grenme, makine 6grenimi (ML) modellerini egitmek icin kullanilan bir yaklagimdir.
Makine 6grenimi gelistiricileri, verileri benzerliklere dayali olarak diizenlemek i¢in denetimsiz
o6grenme modellerini egitir. Bu sureg, verilerdeki gizli kaliplarin bulunmasiyla sonuglanir. Denetimsiz
o6grenmenin bir tiri kiimelemedir. Hastaliklarin teshisine yardimci olmak igin saglik verilerinin nasil
gruplandirilabilecegini tahmin etmek kiimeleme problemine bir rnek teskil eder. Onceden
bilinmeyen bu gruplar kiime olarak adlandirilir. Yeni saglik verilerinin kiimelerden birine girip
girmedigini tahmin etmek igin makine 6grenimi modeli kullanilabilir. Denetimsiz 6grenme
yaklasimlari, insanlarin neyi arayacaklarini bilemedikleri sorunlarin ¢éziimiinde yararli olabilir.

Kural tabanl sistem

Kural tabanli sistem, 6nceden tanimlanmis bir dizi kural kullanarak sistem tasarlamanin bir yoludur.
Ornegin, bir dokuz kare oyun (tic-tac-toe) programi, oyunu kazanmaya galismak icin hangi
hamlelerin yapilacagina dair kurallar kullanilarak tasarlanmistir. Kurallar genellikle ¢éziilmekte olan
problemin alaninda uzman olan kisiler tarafindan tanimlanir. Kural tabanli yaklagim kullanilarak
olusturulan yapay zeka (Al) sistemleri ayni zamanda ‘eski moda yapay zeka' olarak da bilinir. Kural
tabanli sistemler, verilerin problemin nasil ¢oziilecedine dair érnekler olarak kullanildig veri odakh
sistemlerin tersidir. Kural tabanl sistemler, gogu durumu kapsayan kurallarin uretilebildigi ve takip
edilebildigi problemleri gozmek icin kullaniglidir.

Makine ogrenimi etiketi

Denetimli 6grenmede, bir makine 6grenimi (ML) modeli etiketlenmis veriler kullanilarak
egitilmektedir. Her bir veri pargasina s6z konusu veri hakkinda bilgi saglayan bir veya daha fazla
etiket eklenir. Ornegin, bir makine 6grenimi modeli kus seslerini tanimlamak igin tasarlanmistir. Her
ses, sesin sahibi kusun adiyla etiketlenmistir. Makine 6grenimi modeli etiketlenmis seslerle egitilir



ve yeni seslerin etiketini (kus adi) tahmin edebilir. Veriler, makine 6grenimi modellerini egitmek icin
dogru 6rnekler saglamak tizere cogunlukla insanlar tarafindan etiketlenir.

Makine ogrenimi guiven esigi

Giiven esigi, bir makine 6grenimi (ML) modelinin tahminleri igin kabul diizeyi olarak belirlenen bir
degeri ifade eder. Giiven esigi, makine 6grenimi gelistiricisi tarafindan makine 6grenimi modelinin
tasarladii sirada segilir. Ornegin, bir makine 6grenimi modeli tarafindan yarin kar firtinasi olacagina
dair %50 giiven ile bir tahminde bulunulur. Bununla birlikte gliven esigi %60 olarak ayarlanirsa bu
tahmin yanlis olarak kabul edilecektir. Bir bagka ifadeyle, tahminin giivenilirligi %60 veya (izerinde
olmadigi siirece, dogru olarak kabul edilmeyecektir. Deger, ¢oziilmekte olan sorunun niteligine gore
belirlenir ve tibbi teshis tahminleri, sarki 6nerilerinden daha yiiksek bir gliven esigi gerektirir. Esik
degerinin segimi, kabul edilebilir bir tahmin gliveni seviyesinin ne oldugunu belirler.

Makine ogrenimi giiveni

Giiven, bir seyin ne kadar kesin oldugunu ifade eder. Makine 6grenmeminde (ML) giiven, bir
tahminin kesinligini 6lgme yéntemidir. Ornegin, yarin yagmur yagip yagmayacagini tahmin etmek
icin bir siniflandirma modeli tasarlanmistir. Model, %90 glivenle yarin yagmur yagacagini dngordir.
Baska bir deyisle, yarin yagmur yagacagina dair %90 oraninda bir kesinlik s6z konusudur. Yapilan
tahminlerin kesinligini 6lgmek i¢in giiven unsurunun kullaniimasi, bir makine 6grenimi modelinin
kalitesini degerlendirmeye yarar.

Makine ogrenimi model karti

Bir makine ogrenimi (ML) model karti, makine 6grenimi modelleriyle ilgili temel bilgileri
yapilandirniimis bir sekilde belgelemenin bir yoludur. Makine 6grenimi model kartlari, makine
dgrenimi gelistiricileri tarafindan hem uzmanlar hem de uzman olmayanlar igin yazilir. Ornegin,
Arapga'dan Fransizca'ya veya Fransizca'dan Arapga'ya gibi farkh dilleri gevirmek icin bir makine
ogrenimi uygulamasi gelistirilmistir. Bir model karti, modelin ¢eviri dogrulugu ile ilgili bilgilerin yani
sira modelin jargon, argo ve lehgelerle ilgili performansini da igerir. Diger model karti bilgileri,
makine 6grenimi modelinin tiirlind, farkh performans gostergelerini ve hatta bilinen yanhhgi
icerebilir. Model kartlari, yapay zeka proje yagam dongiisiiniin agiklama asamasinda, modelin
becerileri ve sinirlamalari hakkindaki bilgileri anlagilmasi kolay bir sekilde ortaya gikarmak igin
olusturulur.

Makine ogrenimi modeli egitimi

Makine 6grenimi (ML) modelleri, kaliplari bulmak ve tahminlerde bulunmak igin veri formundaki
ornekler kullanilarak egitilir. Egitim sirasinda, tahminleri iyilestirmek icin kaliplar Gzerinde kiigiik
degisiklikler yapilir. Ornegin, bir makine dgrenimi gelistiricisi sarki 6nermek icin bir model
olusturabilir. Makine 6grenimi modeli, farkli insanlarin dinlemekten hoslandiklari sarkilar arasindaki
benzerlikleri bulmak igin birgok kisinin sarki segimleri Gizerine egitilecektir. Model ne kadar ¢esitli
sarki segenekleriyle egitilirse, onerilen sarki tahmininin o kadar iyi olmasi muhtemeldir. Farkl veri
tirlerini kullanarak makine 6grenimi modellerini egitmenin birgok farkli yolu vardir. Bir gelistirici,



¢6zmeye galistidi soruna ve bu sorunu ¢ozmek igin elindeki verilere bagli olarak mevcut egitim
tlrleri arasinda secgim yapacaktir. Egitimin kalitesi yliksek ol¢iide kullanilan verilerin kalitesine
baglidir.

Makine ogrenimi modeli

Bir makine ogrenimi (ML) modeli, bir makine 6grenimi uygulamasi tarafindan bir gorevi
tamamlamak veya bir sorunu ¢ézmek i¢in kullanilir. Makine 6grenimi modeli, ¢éziilmekte olan
sorunun bir temsilidir. Makine 6grenimi gelistiricileri, bir modeli kaliplari tespit etmek lizere egitmek
icin belirli bir sorunu temsil eden ¢ok fazla veri kullanir. E§itimin sonucu, ayni baglamdaki yeni
veriler hakkinda tahminler yapmak igin kullanilan bir modeldir. S6zgelimi, siiriiciisiiz otomobiller ne
zaman duracaklarini tahmin etmek i¢in makine 6grenimi modelleri kullanilarak tretilmektedir.
Modeller, araglarin durmasi gereken durumlara iligkin milyonlarca 6rnek kullanilarak egitilmistir.
Farkli veri tirlerini kullanan birgok farkli model tiirii ve modelleri egitmenin farkli yollari vardir. Tim
makine 6grenimi modelleri yeni verilerle ilgili tahminlerde bulunmak igin egitim verilerindeki
kaliplari saptamak Uzere egitilir.

Makine ogrenimi ozelligi

Makine 6greniminde (ML) ozellikler, verilerle iliskilendirilen 6zellikleri temsil eder. S6zgelimi, bir
mizik veri kiimesi tempo, perde, eneriji veya tiir gibi 6zelliklere sahip olabilir. Bazi makine 6grenimi
modelleri, verilerdeki benzerlikleri bulmak igin 6zelliklerden faydalanilarak egitilir. Digerleri,
verilerde insanlarin kolayca gozlemleyemeyecegi yeni 6zellikleri tahmin eder. Bir makine 6grenimi

modelini egitirken hangi 6zelliklerin kullanilacagini segmek, modelin ne kadar iyi ¢alistigi konusunda
fark yaratabilir.

Makine ogrenimi sinifi

Makine 6grenimi (ML) gelistiricileri, siniflandirma modellerini egitmek icin verileri sinif adi verilen
onceden tanimlanmis gruplar halinde diizenler. Siniflar, insanlarin nesneleri gruplandirmak igin neyi
yararh bulduklarina bagl olarak 6nceden tanimlanir. Géziiniizde, bir sipermarketteki meyveleri
tanimlamak igin tasarlanmis bir ML uygulamasini canlandirin. Bu veriler elma, muz, portakal, karpuz
vs. siniflarinda organize edilmis olabilir. Sinif, siniflandirma modellerinin verilerdeki benzerlikleri
tanimlamak igin kullandi@i bir grup nesnedir.

Makine ogrenimi siniflandirmasi

Siniflandirma, nesneleri sinif olarak adlandirilan 6nceden tanimlanmig gruplara atama goérevi olarak
adlandirilir. Siniflar, insanlarin neleri gruplandirmayi faydali bulduklarina bagl olarak 6nceden
tanimlanir. Bir siniflandirma problemine 6rnek olarak sarki yorumlarinin duygu analizi verilebilir. Bir
makine 6grenimi (ML) siniflandirma modeli, insanlar tarafindan "pozitif" veya "negatif" olarak
etiketlenen incelemelerle egitilir. Egitimden sonra makine 6grenimi modeli, yeni bir incelemenin
"pozitif" olarak mi yoksa "negatif" olarak mi siniflandiriimasi gerektigini tahmin etmek igin
kullanilabilir. Bir siniflandirma modeli bir veya daha fazla sinif etiketini tahmin eder. Siniflandirma
yaklasimi, cevabin dnceden tanimlanmig gruplara girdigi problemleri ¢6zme hususunda kullaniglidir.



Makine ogrenimi tahmini

Makine 6grenimi (ML) modelleri tahminlerde bulunmak icin egitilir. Bir makine 6grenimi modeli
tarafindan bulunulan tahmin, verilerin neyi temsil ettigini veya bir gorev igin neyin yararli
olabilecegini dnerir. Ornegin, bir makine 6grenimi gelistiricisi, bir kiginin izleme aliskanliklarina
dayanarak bir sonraki adimda hangi filmi izlemek isteyebilecegdini tahmin etmek igin bir model
egitebilir. Model, cok sayida insanin film secimleri (izerinde egitildikten sonra bir tahminde
bulunacaktir. Bir makine 6grenimi modelinin ana gorevi tahminlerde bulunmaktir. S6z konusu
tahminler bazi durumlarda kullanicinin anlayabilecegi tirden olmasa da tiim makine 6grenimi
modelleri tahminlerde bulunur.

Makine ogrenimi test verileri

Makine 6greniminde (ML), test verileri egitilmis makine 6§renimi modellerini test etmek ve
degerlendirmek icin kullanilan veri anlamina gelir. Ornegin, bir makine 6grenimi modeli tibbi bir
rahatsizligin teshisini tahmin etmek iizere egitilir. Model, gergek hayatta kullanilmadan 6nce test
verileri kullanilarak test edilip degerlendirilir. Test verileri, bir makine 6grenimi modelinin egitildigi
egitim verilerinden ayridir. Test verileri, bir makine 6grenimi modelinin performansini egitim
verilerinin 6tesindeki orneklerle dlgmek igin kullanilir.

Makine ogrenimi

Makine 6grenimi (ML) yapay zeka (Al) sistemlerini tasarlamak ve olusturmak igin kullanilan bir
yaklagimdir. ML'nin adim adim talimatlari uygulamak yerine veri seklindeki 6rnekleri kullanarak
'6grendigi' sdylenir. Bagka bir deyisle, ML uygulamalari veri odakhdir. S6zgelimi, konusmayi tanimak
icin bir ML uygulamasi kullanilir. Makine 6grenimi, farkli aksan ve ses tonlarinda konusan birgok
insan ornegini esas almaktadir. Diger makine 6grenimi uygulamalar arasinda goériintilerdeki

nesnelerin tanimlanmasi veya karmasik oyunlarin oynanmasi yer alir. Her bir ML uygulamasi
spesifik bir problemi ¢ézmek igin tasarlanmistir.

Makine o6greniminin dogrulugu

Dogruluk, bir seyin ne kadar dogru oldugunu ifade eder. Makine 6greniminde (ML) dogruluk, bir ML
modelinin ne siklikla dogru tahmin yaptigini lgmenin bir yoludur. Ornegin, elmalari kategorize
etmek igin siniflandirma modeli tasarlanmistir. 100 elma resminden 90'i dogru bicimde kategorize
edilmistir. Modelin kategorizasyon dogrulugu %90'dir. Dogruluk, makine 6grenimi modellerini
degerlendirme yontemidir. Cogu zaman dogruluk, bir modelin kalitesini degerlendirmek igin diger
Olcutlerle birlikte kullanilir.

ML aciklanabilirligi

Aciklanabilirlik, bir seyin ne dlglide anlasilabilecegini ifade eder. Makine 6greniminde
(ML)agiklanabilirlik, insanlarin bir tahminde nasil bulunuldugunu anlamalarina yarar. Ornegin,



makine 6grenimi karar agaci modelleri aciklanabilirdir, ¢linki diigiimler insanlarin anlayabilecegi
sekilde analiz edilebilmektedir. Cogu makine 6grenimi modeli tam olarak agiklanabilir degildir ve
modeller birbirinden farkl diizeyde agiklanabilir olabilirler. Bir modelin agiklanabilirligini artirmak,
problemlerin ¢dziilmesine ve yanhlik ile miicadele edilmesine yardimci olabilmektedir.

ML egitim verileri

Makine 6greniminde (ML) egitim verileri, makine 6grenimi modellerini egitmek icin kullanilan veri
bigimindeki 6rnekleri ifade eder. ML gelistiricileri, yeni veriler hakkinda tahminlerde bulunmak igin
kullanilabilecek egitim verilerindeki kaliplari ¢g6zmek icin modeller olusturur. Ornegin, bir ML
gelistiricisi bir konugma tanima uygulamasi olusturur. Egitim verileri, farkli aksanlarda veya ses
tonlarinda konusan birgok insan érnegini igerebilir. Egitim verileri gergedi ne kadar ¢ok temsil
ederse, modelin o kadar iyi performans gostermesi muhtemeldir.

ML karar agaci dugiimii

Bir makine ogrenimi (ML) karar agaci diigiimlerden olusur. Digiimler, tahmin olusturulabilecek bir
yap! olusturmak iizere birbirine baglanir. iki tip diigiim vardir: karar diigiimleri ve yaprak diigiimler.
Ornegin, glines sistemimizdeki yildiz tiirlerini tahmin etmek igin olusturulmus bir karar agaci
diisiiniin. Karar diigiimleri yildnzlarin sicakhgi, yarigapi, rengi veya parlakh@i gibi veri 6zelliklerini
temsil eder. Yaprak digiimler, 'Kizil Ciice', 'Beyaz Ciice' veya 'Kahverengi Ciice' gibi tahmin etiketleri
bicimindeki yildiz turlerini temsil eder. Karar agaci diigimleri, bir makine 6grenimi modelinin
tahminde bulunmasi gereken yapiyi olusturur.

ML karar agaci

Bir makine 6grenimi (ML) karar agaci, makine 6grenimi modelinin bir tiiriidiir. Makine 6grenimi
gelistiricileri, tahmin yapilabilecek bir dizi kosulu yapilandirmak igin karar agaclarini kullanir.
Kosullar, verilerdeki 6zelliklerden elde edilir. Ornegin bir film tavsiye sistemi olusturmak icin karar
agaci kullanilabilir. Karar agaci modeli, pek ¢ok kisinin film tercihleri kullanilarak egitilir. Egitim
sirasinda kosullar film tiirli, uzunlugu veya basrol oyuncusu gibi 6zelliklere dayanilarak olusturulur.
Makine 6grenimi modeli, tercihinin modeldeki kosullari nasil takip ettigine bagl olarak, bir kisinin bir
sonraki filmi izlemek isteyebilecegine dair bir tahmin olusturur. ML karar adaglarinin yapisi gok
miktarda veriye dayali olarak olusturulur ve farkl verilerle yeniden egitilmeleri halinde degisebilir.

Pekistirmeli ogrenme

Pekistirmeli 6grenme, makine 6grenimi (ML) modellerini egitmek icin kullanilan bir yaklagimdir. Bu
yaklagim, net bir hedefi olan ve bu hedefe ulasmak igin 6diil ve cezalarin kullanildigi problemleri
¢6zmek igin kullanilir. Pekistirmeli 6grenmeyaklasimlarindan siiriiciisiiz araglarin tasariminda veya
karmasik oyunlarin oynanmasinda yararlanilir. Ornegin, satran¢ oynamaya yonelik bir uygulama
tasarlamak igin bir pekistirmeli 6grenme modeli kullanilabilir. Model, kazanmaya yonelik 6ddilleri en
Ust diizeye ¢gikaran ve cezalar en aza indiren hamleleri tahmin etmek igin egitilir. Pekistirmeli
ogrenme yaklasimlari, belirlenen bir hedefe ulagmaya iliskin stratejileri tanimlamak igin édiilleri ve
cezalari kullanir.
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Toplumsal yanhhk

Toplumsal yanlilik, biiylik bir insan grubu veya toplumun geneli tarafindan sahip olunan yanlihk
anlamina gelir. Irksal yanllik, cinsiyet yanhhgi veya etnik yanlilik gibi birgok farkl toplumsal yanhlk
turd vardir. Toplumsal cinsiyet yanhhgina bir 6rnek, kadinlarin miihendislik kariyerlerine erkeklerden
daha az uygun oldugu diisiincesidir. Biiyiik insan gruplarindan toplanan veriler toplumsal yanliligi
yansitabilir, bu da veri yanlihgina yol agabilir. Toplumsal yanliligi yansitan verilerin makine
ogrenimi (ML) modelleriniegitmek icin kullaniimasi halinde, bu durum modellerin tarafli
tahminlerde bulunmasina yol agabilir. Makine 6greniminde ayrimci ve adaletsiz sonuglardan
kaginmak icin egitim verilerine yansiyan toplumsal yanliliklari azaltmak gerekir.

Uretken Yapay Zeka

Uretken yapay zeka metin, goriintii veya ses gibi icerigi olusturmak icin tasarlanmis bir yapay zeka
(Al tiiriidir. Uretken yapay zekayi kullanan birgok uygulama vardir, bu uygulamalar arasinda sanat
veya miizik prodiiksiyonu veya sohbet motorlari i¢cin metin Giretme bulunmaktadir. S6zgelimi,
uretken yapay zeka sanat uygulamalari, "bana kitap okuyan bir ejderhanin resmini yap" tirtinden bir
komutu temel alarak bir gériintii olusturabilmektedir. Uretken yapay zeka sanati, mevcut sanatin
milyonlarca gorintisi tizerinde egitilmis makine 6grenimi modelleri kullanilarak olusturulur. Elde
edilen goruntiiler, orijinal sanatginin bilgisi veya onayi olmaksizin bir sanatginin tarzini
kopyalayabilmektedir. Uretken yapay zeka uygulamalari giderek daha yaygin hale geliyor ve cogu
zaman Uretken yapay zekanin kullanildigini anlayamiyorsunuz.

Veri odakli

Veri odakli, adim adim talimatlar yerine veri kullanarak sistem tasarlamanin bir yoludur. S6zgelimi,
belirli hastaliklarin nedenlerini bilmek zordur ancak ¢ok sayida érnek veri mevcuttur. Bu nedenle
tasanimcilar, hastaligi teshis etmek igin bu hastaliktan etkilenen kisilerin tibbi verilerini kullanirlar.
Veri odakl sistemler kural tabanli sistemlerin tersidir. Veri odakli sistemler, her durumu kapsayan
kurallarin Gretilmesinin zor oldugu problemlerin ¢6zimu igin uygundur. Bunun yerine, bir ¢6ziim
saglamaya yetecek kadar 6rnek toplanabilir.

Veri temizleme

Veri temizleme, bir makine 6grenimi (ML) modelini egitmek icin kullanilan veri hazirlama adimidir.
Veri temizleme, verilerdeki hatalarin tanimlanip, bu hatalarin diizeltiimesini igerir. Ornegin, yazim
hatalarini diizeltmek veya metin verilerindeki tekrarlarn ¢ikarmak iki basit veri temizleme gorevidir.
Veriler gogunlukla daginiktir ve makine 6grenimi modellerini egitmek i¢in kullaniimadan 6nce daha
kapsamli temizleme gerektirir. Probleme ve veri tiirline bagl olarak pek ¢ok veri temizleme yéntemi
mevcuttur. Dogru makine 6grenimi modelleri olusturmak i¢in temiz veri kullanimi esastir.



Veri yanhhgi

Veri yanhhgi, makine 6grenimi (ML) modelleriniegitmek icin kullanilan verilere yansiyan yanlhgi
ifade eder. Veri yanhhgi, makine 6grenimi modellerinin yanli tahminler yapmak {izere egitilmesine
yol agabilir. Ornegin, bazi yiiz tanima modelleri belirli cilt tonlarindaki yiizlere karsi yanhdir, bunun
nedeni makine 6grenimi modellerinin gogunlukla tek bir cilt tonundaki yiizlerin goriintiilerinin
kullanilarak egitilmis olmalaridir. Veri yanliiginin birkag potansiyel kaynagi vardir. Bunlar, eksik
verileri ve toplumsal yanlihgiyansitan verileri igerir. Veri yanliiginin tespiti, makine 6grenimi
modellerinin yanlis tahminlerde bulunmalarini 6nlemek agisindan énem tasimaktadir.

Veri

Veri bilgisayar programlari tarafindan islenmeye uygun formdaki degerleri, lglimleri, gergekleri veya
gozlemleri ifade eder. Metin, goriintl veya ses gibi pek ¢ok veri tlirii mevcuttur. Metin verilerine
ornek olarak, insanlarin dijital cihazlar Gizerinden arkadaslariyla paylastiklari mesajlar verilebilir.
Makine 6greniminde (ML) veri, makine 6grenimi modellerinin egitildigi 6rnekleri temsil eder. Cok
fazla verinin toplanmasi, temizlenmesi ve yapilandiriimasi, makine 6grenimi modellerini
tasarlamanin énemli bir pargasidir.

Yanhlik (Bias)

Yanlilik, bir seyin lehinde veya aleyhinde bir tercih anlamina gelir. Ornegin, bir 6grenci ingilizce
derslerini matematik derslerine tercih edebilir ve ingilizce édevi iizerinde daha fazla zaman
harcayabilir. Bagka bir deyisle, dgrencinin ingilizce konusuna karsi egilimi sz konusudur.
Toplumsal yanlilik ve veri yanhligidahil olmak Uzere birgok yanlilik tiirii vardir. Makine 6grenimi
(ML) gelistiricileri, egitim makine 6grenimi modelleri icin kullandiklari verilerin yanh olup olmadigini
dikkatlice diiginmelidir. Yanlilik bir kigiye, gruba veya bir dizi fikir ya da inanca digerine kiyasla
avantaj saglamakla sonuglanabilir.

Yapay zeka okuryazarhgi

Yapay zeka okuryazarlidi, insanlarin yapay zeka (Al) uygulamalarinin yani sira gevrelerinde yapay
zeka uygulamalarinin kullanildigi durumlarda anlamli bir sekilde etkilesime girmelerine imkan
taniyan bir dizi yetkinlik ve diisinme bigimidir. Bu yetkinliklere yapay zekayi anlama, yapay zeka
sistemlerinin gelistiriimesinde rol oynama ve yapay zeka sistemlerinin diinyada kullanim sekilleri
hakkinda bilingli fikirlere sahip olma dahildir. Ornegin, yapay zeka sohbet uygulamasi tarafindan
saglanan bilgilerin dogrulugunu degerlendiren bir kisi yapay zeka okuryazarligindan faydalanir.
Yapay zeka okuryazarlidi, yapay zeka uygulamalariyla etkilesime girmenin farkli yollarinin yani sira,
insanlarin yapay zeka sistemlerinin ¢evrelerinde nasil kullanilabilecegine karar verme siirecine aktif
olarak katilma potansiyelini de igerir



Yapay zeka proje yagam dongiisti

Yapay zeka (Al) proje yasam dongisi, bir makine 6grenimi (ML) modeli tasarlamak ve olusturmak
icin atilabilecek farkli adimlari ifade etmektedir. S6z konusu adimlar arasinda problemin
tanimlanmasi, verilerin hazirlanmasi, modelin egitilmesi, modelin test edilmesi, modelin
degerlendirilmesi ve modelin yayinlanmasi bulunmaktadir. Ornegin, yeni sarki calma listeleri
olusturmak igin bir makine 6grenimi modeli tasarlanmistir. Bir ML gelistiricisi 6ncelikle ne tir bir
¢alma listesi olusturmak istedigini diistinebilir. Daha sonra, sarki verilerini toplayip hazirlayabilir.
Makine 6grenimi modeli sarki verileriyle egitilir ve test edilir. Makine 6grenimi modeli, beklendigi gibi
calisip galismadigini gérmek amaciyla degerlendirilir. Son olarak, makine 6grenimi modeli diger
insanlarin kullanabilmesi i¢in yayinlanir. Yapay zeka proje yasam doéngusi adimlari genellikle tek
yonliiden ziyade donglisel olarak kullanilir. Yapay zeka proje yasam ddngtisii bir makine 6grenimi
modeli olusturmak ve gelistirmek igin kullanilan bir dénglisel adim dizisidir.

Yapay zeka

Yapay zeka (Al), zeki davraniglari taklit ediyor gibi goriinen sistemlerin tasarimi ve incelenmesidir.
Bazi yapay zeka uygulamalari kurallar esas almaktadir. Yapay zeka uygulamalari artik daha siklikla,
veri bicimindeki 6rneklerden '6grendigi' soylenen makine 6grenimi kullanilarak olusturulmaktadir.
Ornegin, bazi yapay zeka uygulamalari sorulari yanitlamak veya hastaliklarin teshis edilmesine
yardimci olmak igin olusturulmustur. Diger yapay zeka uygulamalari, sahte haber yaymak gibi zararli
amaglar i¢in olusturulabilmektedir. Yapay zeka uygulamalari diigsinmez. Yapay zeka uygulamalari,
gorevleri akill gibi goriinecek sekilde yerine getirmek lizere olusturulmaktadir.
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Experience Al
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